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En este artículo se analiza la información mensual tanto agregada como desagregada del Índice de Precios al
Consumidor (IPC) en Colombia, para generar estimaciones de la inflación anual total y la inflación básica (core).
Se explora las ventajas de pronosticar, con información desagregada del IPC (a nivel de subclase), la inflación
total, la inflación básica (sin alimentos ni regulados), y las variaciones anuales de los agregados que componen
la inflación básica (bienes y servicios). Luego comparamos los anteriores pronósticos con los obtenidos a partir
de la agregación de los pronósticos realizados a nivel de subclase. Utilizamos tres tipos de modelos: de
reducción de dimensión, de selección de variables, y de Machine Learning, así como modelos tradicionales de
series de tiempo tipo ARIMA. El periodo muestral de análisis abarca de 2011 a 2022. Los pronósticos fuera de
muestra y la evaluación de los pronósticos se elaboraron para el período 2017 a 2022.

Contribución

La propuesta presentada contribuye a enriquecer las investigaciones de la literatura especializada sobre
pronósticos y análisis empíricos de precios, aprovechando al máximo la información desagregada del IPC. Este
estudio amplía la evidencia empírica de las ventajas de analizar series de tiempo a nivel desagregado, el cálculo
de pronósticos y su posterior agregación. Adicionalmente, se evalúa el desempeño de los pronósticos, para
diferentes segmentos del IPC, de los índices desagregados y agregados, comparando los resultados obtenidos de
los modelos clásicos tipo ARIMA, modelos de reducción de dimensión, de selección de variables, y Machine
Learning. En términos de implicaciones para la política económica, nuestras estimaciones y hallazgos permiten
ampliar el conjunto de modelos utilizados para pronosticar la inflación de diferentes agregaciones del IPC.
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Resultados

Los modelos estimados y los resultados de los pronósticos obtenidos con la información desagregada revelan dos
hallazgos principales. Primero, al agregar pronósticos de las subclases (máxima desagregación posible) del IPC
se logra reducir el error de pronóstico, principalmente para los horizontes 6, 9, y 12 en la inflación total y la
básica, con respecto al desempeño de los pronósticos realizados directamente con la información agregada.
Segundo, para los horizontes superiores a 3 meses, los modelos de selección de variables y de árboles de
clasificación tienden a disminuir el error de pronóstico principalmente en el periodo posterior al inicio del
COVID-19.


